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การจําแนกประเภทขาวดวยวิธีการเรียนรูดวยเคร่ือง 
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บทคดัยอ 

งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงคเพื่อศึกษาวิธีการจําแนกประเภทของขาว โดยใชเทคนิคการเรียนรูของเครื่อง โดยใชชุดขอมูล

ประเภทขาว ชุดขอมูลน้ีประเภทขาวอยู 41 ประเภท และหัวขอขาว 202,372 หัวขอตั้งแตป 2555 ถึงป 2561 ที่ไดรับจาก

เว็บไซตขาว HuffPost งานวิจัยนี้ใชอัลกอริทึม การจัดแบงประเภทของเอกสาร และการเรียนรูของเคร่ือง เพ่ือจําแนกประเภท

ขาว กระบวนการการจําแนกประเภทจะสํารวจเทคนิค bag-of-word และ Term Frequency Inverse Document 

Frequency (TFIDF) ดวย 5 การเรียนรู คือ Multinomial Naive Bayes, Complement Naive Bayes, Logistic regression, 

LinearSVC และ Random Forest บนคลาสที่ไมสมดุล ปญหาที่ทาทายนี้จัดการโดยใชอัลกอริทึมการสุมตัวอยาง 3 วิธี คือ 

undersampling, synthetic minority oversampling technique (SMOTE) และ adaptive synthetic sampling ผลลพัธ

จากการทดลองพบวา Logistic regression ที่ใชเทคนิค bag-of-word และ SMOTE มีประสิทธิภาพสูงที่สุดในการจําแนก

ประเภทขาว แสดงคา Accuracy, Recall, Precision และ F1 score เปน 80.69, 77.63, 77.04 และ 77.31 ตามลําดับ และ

จาก confusion matrix แสดงใหเห็นวามีความแมนยําในการตรวจจับขาวประเภท Healthy Living มากท่ีสุดคอื 89% แตมี

ประสิทธิภาพการตรวจจับขาวประเภท Sports คอนขางตํ่า 

คําสําคัญ : กาจําแนกประเภทของขาว, การจัดแบงประเภทของเอกสาร, การเรียนรูของเคร่ือง, การสุมตัวอยาง 
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NEWS CATEGORY CLASSIFICATION WITH MACHINE LEARNING METHOD 

Kittisak Kittitanusorn1*, Vera Sa-ing2, Subhorn Khonthapagdee2 

Abstract 

The purpose of this research is to study the methods of categorizing news using machine learning 

techniques with a news dataset. This dataset contains 41 news categories and 202,372 headlines from 2012 

to 2018, provided by news website HuffPost. In this research, we explore techniques such as bag-of-word 

and Term Frequency Inverse Document Frequency (TFIDF) techniques with five machine learning methods: 

Multinomial Naive Bayes, Complement Naive Bayes, Logistic regression, LinearSVC, and Random Forest on 

asymmetric classes. This challenging problem was addressed by using three sampling algorithms: 

undersampling, synthetic minority oversampling technique (SMOTE), and adaptive synthetic sampling. 

Results showed that logistic regression using bag-of-word techniques and SMOTE had the highest accuracy 

in news classification, with Accuracy, Recall, Precision, and F1 scores of 80.69, 77.63, 77.04, and 77.31, 

respectively. Using the confusion matrix, it showed that the most accurate in classifying category was Healthy 

Living news which yielded 89% but the performance of classifying Sport news was quite low. 

 

Keywords: News Category Classification, Text Classification, Machine Learning, Sampling 

1 Data Science, Faculty of Science, Srinakharinwirot University, Bangkok, 10110, Thailand 

2 Faculty of Science, Srinakharinwirot University, Bangkok, 10110, Thailand 

* Corresponding author:Tel.: 062-5565809 E-mail address: kittisak.film@g.swu.ac.th 

 

  



2021 1st Proceeding of the Data Science Conference 

MSDS CS SWU @2021   27 

บทนํา 

  ขาว หมายถึง ความเปนจริงสมบูรณ )Completely true) เปนเรื่องราวหรือเหตุการณท่ีเกิดข้ึนจากอดีตสูปจจุบัน

อยางมีความสัมพันธตอเน่ือง รวมถึงขอคิดเห็นดวย ดังน้ัน ส่ิงที่ถูกบันทึกในเน้ือขาวตองเปนขอเท็จจริงที่ยืนยันไดไมวาอีกก่ีป

ขางหนา ขอสําคัญ ขอเท็จจริงจะเปนเท็จหรือสมมติขึ้นเองหาไดไม เร่ืองราวเหลานั้นบางครั้งอาจสงผลกระทบตอคนหมูมากทั้ง

ระดับทองถ่ิน หรือระดับประเทศ หรือมวลมนุษยในโลก และเมื่อปรากฏเปนขาวสูสาธารณชนสามารถกอใหเกิดความเขาใจใน

ตัวมันเองได ขอเท็จจริงที่เปนขาวน้ันตองสามารถจะพิสูจนไดไมวาจะอีกก่ีปขางหนา โดยขาวมีองคประกอบ  3 สวน สวนแรก

คือ พาดหัวขาว  ) Headline) เปนสวนนําที่สรางความสนใจ โดยใชคาํที่สะดุดตา และตัวอักษรขนาดใหญกวาเน้ือขาว สวนตอไป

คือ ความนํา  ) Lead) คือ เน้ือเรื่องยอของขาวเปนการเขียนอธิบายใหผูอานทราบโดยสรุปวาเหตุการณที่นํามาเขียนขาวมี

เน้ือความอยางไร สุดทายคือ เน้ือขาว  ) Body) คอื รายละเอียดทั้งหมดของขาว [1] 

  โดยการจัดประเภทของขาวสามารถแบงออกไดเปนหลายวิธีตามการแบงพิจารณาของในแตละแงมุม โดยอาจแบง

ประเภทขาวไดจากความรูสึกของผูอานเนื้อขาวโดยสามารถแบงไดเปน 2 ประเภท คือ ขาวหนัก )Head News) หมายถึง ขาวที่

มีเนื้อเร่ืองในเชิงสาระ และมีอิทธิพลตอคนสวนใหญในสังคม เชน ขาวการเมือง ขาวเศรษฐกิจ ขาวธุรกิจ ขาวการศึกษา เปนตน 

และ ขาวเบา )Soft News) หมายถึง ขาวที่เกิดขึ้นในกลุมคนกลุมยอย ๆ ไมมีอิทธิพลตอสวนใหญในสังคมมากนัก เชน ขาว

ชาวบาน ขาวสงัคม บันเทิง ขาวกีฬา ขาวอาชญากรรม เปนตน 

  ในการวิจัยครั้งน้ีผูวิจัยไดนําขอมูลพาดหัวขาว  ) Headline) จากแหลงขอมูล HuffPost มาทําการจัดการจําแนก

ประเภทของขาวโดยใชเคร่ืองมือการเรียนรู  ) Machine Learning) เปนตัวจําแนกประเภทของขาวโดยวิเคราะหจากบทความที่

พาดหัวขาววาขาวน้ีถูกจัดอยูในประเภทใด โดยมีบทความวิจัยที่ทําการวิจัยโดยการศึกษาการจําแนกประเภทขาว [2, 3, 4, 5]  

ดังน้ันจึงมีการปรับปรุงหรอืเพ่ิมเติมการทดลองจากบทความวิจัย โดยงานวจิยัน้ีไดใชหลักการ Text Classification โดยเปนการ

จําแนกประเภท การจําแนกหรือแยกแยะประเภทขอความ เพ่ือบอกวาขอความน้ันจัดอยูในประเภทใด ซ่ึงเหมาะสําหรับการ

สรางระบบอัตโนมัตใินการจัดประเภทหรือประเภทของขาว โดยผูวิจัยจะนํากระบวนการและหลักการที่กลาวขั้นตนมาใชกับการ

วิจัย เพื่อใหมีประสิทธิภาพในการจัดประเภทของขาว และเน่ืองจากตัวขอมูล มีความไมสมดุลกันผูวิจัยจึงทําการปรบัตวัขอมูลให

มีความสมดุลกัน เพ่ือเวลานําเขาไปสูโมเดลจะทําใหประสิทธิภาพในการจําแนกประเภทของโมเดลมีประสิทธิภาพมากย่ิงข้ึน โดย

ผูวิจัยไดใชโมเดล ที่เหมาะแกการจําแนกประเภทหลากหลายแบบในการเปรียบเทียบการทํางานของโมเดล วาโมเดลไหนมี

ประสิทธิภาพในการจําแนกประเภทที่สุดและเลือกโมเดลท่ีมีคะแนนมากที่สุดในการจําแนกประเภทของพาดหัวขาววาขาวนั้นอยู

ในประเภทไหน ดังน้ันงานวิจัยน้ีจะเนนทางดานการทําใหขอมูลสมดุล การใชกระบวนการ Text Classification และ การ

เปรียบเทียบประสิทธิภาพโมเดลที่ใชในการจําแนกประเภทหรือประเภทของพาดหัวขาว 

วิธีดําเนินการ 

ข้ันตอนที่ 1 : แนะนําชุดขอมูลท่ีใชในการศึกษาน้ี 

โดยงานวิจัยนี้ไดใชชุดขอมูล News Category Dataset (Misra, 2018) โดยชุดขอมูลน้ีมีบทความขาวที่ 202,372 

ขาว ตั้งแตป 2012 ถึง 2018 จากเว็บไซต HuffPost ซ่ึงเปนผูรวบรวมขาวสารของอเมริกา โดยบทความแตละขาวมีจํานวน

ประเภทขาวที่เก่ียวของกัน โดยยกตัวอยางเชน ขาวประเภท POLITICS มีจํานวนบทความ 32739 ขาว เปนตน  

ทําการเลือก Feature ที่นําไปใชในการเขาสูโมเดล โดยจะเปลี่ยน category เปน label และจะทําการรวม 

headline, shot description  เปน text และทําการลบ authors กับ data ออก ดังท่ีแสดงในตารางที่ 1 
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ตารางที่ 1 News Category Dataset detail หลังเลือก Feature     

Field name ความหมาย 

text เน้ือหาของขาว 

label ประเภทของขาว 

 

ข้ันตอนท่ี 2 : การเตรียมขอมูล 

การเลือกประเภทขาวในขั้นตอนน้ีจะทําการเลือกประเภทขาวที่จะไปทําการแกความไมสมดุลของขอมูล 

(Imbalanced Datasets)  โดยจะทําการเลือกขาวประเภทที่มีจํานวนบทความเยอะที่สุด 15 อันดับแรก โดยมีขาวทั้งหมด 

142,745 บทความ แสดงในตารางที่ 2 

ตารางที่ 2 แสดงจํานวนบทความของประเภทขาว 15 อันดับแรก 

 

 

 

 

 

 

 

  

ผูวิจัยไดใช Label Encoding ในการแทนประเภทขาวทั้ง 15 ประเภท ดวยเลข 0 ถึง 14 ตามลําดับ เน่ืองจากขอมูลท่ีเปน

ขอความเปนสวนใหญ ทําใหไมสามารถนําขอความใชเปน Feature ตรง ๆ จะตองทําการเปล่ียนใหเปนคาตัวเลขหรือดัชนี

เพื่อใหคอมพิวเตอรสามารถประมวลผลแลแยกแยะได 

ข้ันตอนท่ี 3 : สํารวจและสรุปหาส่ิงท่ีอยูในขอมูล  

 หลังจากท่ีไดทําการเตรียมขอมูลแลว ก็เปนข้ันตอนการวิเคราะหสรุปคนหาขอมูลที่สําคัญ ท่ีแฝงอยูในกลุมขอมูลน้ัน 

โดย EDA จะทําการหารูปแบบความเช่ือมโยงระหวางกัน โดยปกติชุดขอมูล จะแสดงอยูในตัวเลข อักขระและขอความ ซ่ึงอาจ
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ยากตอการสรุปทําความเขาใจหรือการคนหาความหมายจากชุดขอมูล ดังน้ันจึงจําเปนตองมีกระบวนการใชวิธีการนําขอมูลมา

แสดงในรูปแบบของภาพกราฟก แผนภูมิกราฟ ซ่ึงชวยใหเปรียบเทียบ เห็นความสัมพันธของขอมูลวาขอมูลมีความสัมพันธ

อยางไร ทําใหการศึกษาขอมูลและวิเคราะหงายข้ึน โดยการนําเสนอขอมูลแบบน้ีเรียกวา การสรางมโนทัศนขอมูล (Data 

Visualization) ซ่ึงมีการใชเคร่ืองมือและไลบรารี Matplotlib และ Seaborn 

  ทําการสรางกราฟแทงเพื่อดูวาบทความขาวทั้ง 15 ประเภทขาวมีการใชคําไหนมากที่สุดในบทความขาว แสดงในรูปท่ี 

1 

 

 

 

 

 

 

รูปที่ 1 แสดง คําที่ถูกใชมากที่สุดในบทความขาวทั้งหมดกอนลบ stop word 

 จากรูปที ่1 จะเห็นไดวาในคําในบทความขาวที่ถูกใชมากท่ีสุดจะเปนคําวา the, to, and, of  เปนตน โดย the มีมาก

ถึง 56317 คํา จากบทความทั้งหมด ซ่ึงคําเหลาน้ีเรียกวา stop word ดังน้ันจากกราฟเห็นไดวาควรลบคําเหลาน้ันออกไป

จากรายการคําศัพทไดเลย ถึงแมคําเหลาถูกนํามาใชมากจริงในบทความแตไมคอยชวยในการส่ือความหมายสักเทาไรและ

อาจทําใหการคัดแยกประเภทของโมเดลผิดพลาดได  ดังน้ันเมื่อทําการลบ stop word ออกแลวมาสรางกราฟใหมอีกคร้ัง  

ดังรูปที่ 2 

 

 

 

 

 

 

รูปที่ 2 แสดง คําที่ถูกใชมากที่สุดในบทความขาวทั้งหมดหลังลบ stop word 

 จากรูปที ่2 แสดงใหเห็นจํานวนคําท่ีถูกใชมากที่สุดหลังการลบ stop wordโดยคําท่ีมมีากที่สุดในบทความขาวทั้งหมด

คือคําวา contributor  มีอยู 9769 คํา จากบทความขาวทั้งหมด 45000 บทความ และคําอ่ืน ๆ รองลงมาได new, one, us  

เปนตน 

 สรางชุดลําดับคํา (N-Gram) เปนวิธีของการประมวลผลภาษาที่หาความเปนไปไดของชุดลําดับ อักขระหรือคําศัพท 

โดยอาศัยขอมูลทางสถิติในการคํานวณความเปนไปไดของประโยค โดยการคํานวณหาคาความนาจะเปนของความหมายตาง ๆ  

โดยมีการระบุชื่อตามหนวยของขนาดชุดลําดับยอย ไดแก 1 หนวยยอย เรียกวา Uni-gram, 2 หนวยยอย เรียวกวา Bi-gram  

โดยอันดับแรกจะทําการสรางแผนภูมิดวยเทคนิค Bi-gram เพื่อแสดงความถี่1รูปประโยคที่มี 2 คํา ในบทความขาวทั้งหมด

รวมกัน ดังรูปที่ 3 
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รูปที่ 3 แสดง รูปประโยคคําที่ใชถี่ในบทความขาวท้ังหมดดวยวิธี N-gram 

จากรูปท่ี 3 พบวา การใชเทคนิค Bi-gram ไดประโยคคําที่เขาใจความหมายไดมากกวา Uni-gram ซ่ึงเปนคําเดียว

โดด ๆ เพราะบางคําก็ไมควรแยกเปนคําเดียวเชน Trump และ Donald เน่ืองจากเปนชื่อของบุคคลจึงควรอยูรวมกันมากกวา 

ดังน้ันความถ่ีรูปประโยคคําที่พบมากที่สุดในบทความขาวท้ังหมดคือคําวา New York ซ่ึงมีความถ่ีในการใชประโยคคําที่ 738 

คร้ัง โดยประโยคคาํนี้เปนช่ือเมืองสําคัญของเว็บไซตขาวที่เปนฐานขอมูลจึงทําใหมีการใชเยอะในบทความขาว และจะใชวิธี N-

gram ดวยเทคนิค Uni-gram และ Bi-gram ในการสรางแผนภูมิแสดงความถ่ีของคําที่ใชมากที่สุดในแตละประเภทขาวท้ัง 15 

ประเภท โดยจะสรุปเปนตารางแสดงคําและจํานวนที่ใชถี่มากท่ีสุดอันดับแรกของแตละประเภทขาว โดยเร่ิมจาก Uni-gram ที่

แสดงของคําเดียว แสดงในตารางท่ี 3 

ตารางที่ 3 ตารางแสดงคําและจํานวนท่ีใชถี่มากที่สุดอันดับแรกของแตละประเภทขาว ดวย Uni-gram 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

จากตารางท่ี 2  แสดงใหเห็นการนํากลุมคําที่ถูกใชมากที่สุดในแตละประเภทขาวมาเรียงจํานวนการใชคําจากมากสุด

ไปนอยสุด จะเห็นไดชัดเจนวามีประเภทขาวที่มีการใชคําเหมือนกันและจํานวนการความถี่ในการใชคําใกลกัน ไดแก ขาว

ประเภท WELLNESS, TRAVEL, PARENTING และ FOOD&DRINK โดยคําที่ใชคือคําวา contributor โดยมีความถี่ในการใช

คําอยูที่ 1899, 1895, 1828 และ 1573 ตามลาํดับ โดยจะเห็นคํา ๆ หน่ึงอาจสามารถถูกตีความใหอยูไดหลายประเภทขาวอาจ
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ทําใหเห็นความไมชัดเจนของคําในการแยกประเภทขาว ดังน้ันจึงทําการสรางแผนภูมิ Bi-gram ที่เกิดจากนําคํา2 คํามารวมกัน

เปน 1 รูป ประโยค แลวสรุปแสดงเปนตาราง ดังแสดงในตารางที่  

ตารางที่ 4 ตารางแสดงคําและจํานวนท่ีใชถี่มากที่สุดอันดับแรกของแตละประเภทขาว ดวย Bi-gram 

 

 

 

 

 

 

 

 

จากตารางที่ 4 แสดงใหเห็นวา การซํ้ากันของคําท่ีอยูในแตละประเภท

ขาวลดลงเหมือนรูปประโยคคําที่ชัดเจนข้ึน โดยจํานวนความถ่ีของประโยคคําที่พบมากที่สุดอยูที่ประเภทขาว QUEER VOICE 

โดยเปนประโยคคําวา Michael Nichols ซ่ึงเปนชื่อของบุคคลที่มีความเก่ียวของกับขาวประเภท QUEER VOICE โดยถูกพบ

ความถี่ของช่ือบุคคลในขาวประเภทน้ีที่ 354 คร้ัง แตก็มีความบางประเภทที่มีการใชประโยคคําซํ้ากันอยูไดแกขาวประเภท 

PARENTING และ WELLNESS โดยความถี่ประโยคคําท่ีพบมากที่สุดของทั้งสองประเภทขาวคือประโยคคําวา contributor 

author ซ่ึงมีจํานวนความถี่เทากับ 234 และ 203 ตามลําดับ โดยอาจบอกไดวาขาวทั้งสองประเภทน้ีอาจมีความใกลเคียงใน

ลักษณะของประเภทขาว ดังน้ันการใชเทคนิคพลอต Bi-gram จะทําใหเห็นความชดัเจนของคําหรือประโยคที่มีตอประเภทขาว 

ข้ันตอนท่ี 4 : เปรียบเทียบวิธีการสรางคุณลักษณะขอมูล 

 ผูวิจัยทําการเปรียบเทียบวิธี Term Frequecy Invese Document Frequecy (TFIDF) โดยจะใชสูตรสมการ
โดยทั่วไป ดังสมการที่ 1 
 
                                                       คาดัชนี TFIDF = TF * IF                         (1) 

 
โดยความหมายของตัวแปร 

TF      คือ คาความถ่ีคําน้ันในบทความขาว 
TF(z) =   จํานวนคํา z ที่มีในบทความขาว / คําทั้งหมดในบทความขาว 
IDF    คือ คาสวนกลับความถี ่
IDF(z) = log (จํานวนคําทั้งหมดในบทความขาว / จํานวนบทความขาวที่มีคํา z) 
 

โดยมีหลักการและเหตุผลที่ไดจากสมการดังนี้ คือ ในขอความ หรือ ประโยคใน บทความขาว ถามีคําใดจําวนมาก 
ตัวเลขคาความถี่ของคําน้ันจะสูง (คา TF สูง) เทากับวาคําน้ันมีคา Feature คุณลักษณะเดนหรือมีความสําคัญสูง แตถาคําใด มี
อยูในขอความ หรือ ประโยค ในบทความขาวอื่น ๆ ดวยจะมีคาดัชนีตํ่า (คา IDF ตํ่า) เพราะถือวาบทความขาวไหน ๆ ก็มีคําน้ัน 
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แสดงใหเห็นวาไมควรหยิบคําน้ีมาเปนคุณลักษณะเดนแลว โดย Feature [6] ของงานวิจัยน้ี คือ list ของ unigram และ 
bigram  จะเห็นไดวาการหาคา Feature ของขอความ จะมีการใช list ของท้ัง unigram และ bigram  

 และอีกวิธีหน่ึงคือ Bag-of-word (BOW) เปนการสรางตารางความถี่คํา มีความคลายกับการทําตารางแจก
แจงวามีคําใด จํานวนเทาไรโดยการสราง ตารางแจกแจงโดยไมไดคํานึงถึงหลักไวยากรณ ความถี่ท่ีพบ และ
ลําดับของคาํ โดยนํามาใชเปน Feature ในการเทรนตัวจัดแบงขอความ Classifier [7] 
                                                           
ข้ันตอนที่ 5 : เปรียบเทียบวิธีการสุมตัวอยาง 

เน่ืองจากการท่ีขอมูลของมีจํานวนขอมูลในคลาสที่แตกตางกันมากโดยปกติแลวชุดขอมูลที่ดีน้ันควรมีความสมดุล 

(Balance) เพราะขอมูลท่ีไมสมดุลของกลุมของตัวแปรเปาหมายที่นํามาศึกษามีผลตอความถูกตองของสมการทํานายหรือ

จําแนกประเภท [8] โดยชุดขอมูล News Category Dataset ที่ไดนํามาใชน้ันเปนชุดขอมูลท่ีไมสมดุลกัน เน่ืองจากประเภท

ของขาวมีจํานวนบทความที่แตกตางกันมาก   

ประเภทขาวที่ไดมาจะมีจํานวนทั้งหมด 15 ประเภทขาวดวยกัน โดยจะมีประเภทขาวที่มีจํานวนบทความเยอะสุดคือ 

POLITICS ซ่ึงมีจํานวนบทความมากถึง 32739 บทความ ในขณะที่ประเภทขาว PARENTS  มีจํานวนบทความเพียงแค 3955 

บทความเทาน้ัน และประเภทขาวอื่น ๆ ก็มีจํานวนบทความมากนอยแตกตางกันไป โดยความแตกตางท่ีมากกันเกินไปสงผลทํา

ใหตัวขอมูลไมมีความสมดุล (Imbalance) ซ่ึงหากไมทําการจัดการใหขอมูลมีความสมดุลจะสงผลทําใหโมเดลท่ีใชในการจัด

ประเภทขาวมีขอผิดพลาดได ดังน้ันจึงทําการเปรยีบเทียบ Sampling Algorithm ดวยเทคนิคตาง ๆ ตอไปนี้ 

วิธีสุมลด (Undersampling)  เปนวิธีการลดจํานวนขอมูลประเภทขาวที่อยูในกลุมที่มีจํานวนขาวมากเปนสวนมาก 

ใหมจีํานวนใกลเคียงหรือเทากับจํานวนขอมลูที่อยูในกลุมประเภทขาวที่มีจํานวนขาวนอย ๆ [8] 

การสังเคราะหขอมูลเพ่ิม (Synthetic Minority Oversampling Technique, SMOTH) เปนเทคนิคการสุมตัวอยาง

แบบพิเศษของการสุมเพิ่ม แทนที่จะสุมเพิ่มโดยใชขอมูลเดิมแตจะทําการสังเคราะหขอมูลขึ้นมากใหมจากขอมูลเดิมท่ีมีอยู โดย

จะสุมใหมีจํานวนใกลเคียง หรือเทากับจํานวนขอมูลในคลาสสวนมาก [9] 

การสุมเพ่ิมขอมูลในกลุม (ADASYN) หรือ ADAptive SYNthetic เปนวิธีปรับปรุงการทํางานของ SMOTH ใหดีขึ้น 
ซ่ึงในขั้นตอนการสรางขอมูลเทียม (Synthetic data) ไมจําเปนตองพิจารณาขอมูลทุกตัวที่อยูในกลุมนอย โดย ADASYN จะใช
คาการแจกแจงแบบถวงนํ้าหนัก (Weight distribution) ของขอมูลตัวอยางในกลุมนอย โดยการสรางขอมูลเทียมซ่ึงขึ้นอยูกับ
ความสําคัญของขอมูลนั้น ๆ ถาขอมูลใดยากตอการแบงกลุมก็จะใหคาของนํ้าหนักขอมูลน้ันมากและสรางชุดขอมูลเทียมข้ึนมา
ในบริเวณน้ัน ๆ ซึ่งจะทําใหมีการปรบัขอบเขตของการตัดสินใจในการแบงกลุมดีขึ้น [10] 

 
ข้ันตอนที่ 6 : การสรางแบบจําลองสําหรบัจําแนกประเภทขาว 

ในการศึกษาน้ี ผูวิจัยเปรียบเทียบเครื่องมือการเรียนรู 5 โมเดล โดยเปรียบเทียบแบบจําลองท่ีใชเทคนิค Bag-of-

word และ TFIDF และเลือกโมเดลที่มีประสิทธิภาพสูงสุด 3 อันดับแรก มาทําการเปรียบเทียบดวยเทคนิคการสุมตัวอยางไดแก 

Undersampling,  SMOTH และ ADASYN  เพื่อหาโมเดลที่ดีสุดในการจําแนกประเภทขาว โดยแบบจําลองแตละแบบมี

รายละเอียดดังน้ี  

 โมเดลที่ 1  Multinomial Naïve Bayes (Multinomial NB) เปนอัลกอริทึมใชใน Scikit-learn โดยสวนหน่ึง
ของ Naïve bayes Classifier เหมาะสําหรับงานสําหรับแยกประเภทความรูสึก 
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 โมเดลท่ี 2 Complement Naïve Bayes (Complement NB) เปนอัลกอริทึมที่ดัดแปลงมากจาก Multinomial 
Naïve Bayes โดยจะมปีระสิทธิภาพมากขึ้นในกรณีที่ชุดขอมูลที่ไมสมดุล   

 โมเดลที่ 3  Logistic Regression การวิเคราะหความถดถอยโลจิสติก เปนเทคนิคในการทําวิเคราะหสมการ
ถดถอยโลจิสติก เพื่อศึกษาความสัมพันธระหวางตัวแปรตามและตัวแปรอิสระ 

 โมเดลที่  4 Linear Support Vector Classification (LinearSVC) เปนวิธีที่งานวิจัยน้ีไดใชในการจําแนก
ประเภทขาวสามารถนําไปใชกับปญหาหลายคลาส (Multi – Class)  โดยวิธีการน้ีเปนการพิจารณาคลาสใด
คลาสหน่ึงเทียบกับคลาสอ่ืน ๆ ที่เหลือทั้งหมด 

 โมเดลที่ 5 Random Forest เปนหน่ึงในกลุมของโมเดลที่เรียกวา Ensemble learning โดยการเรียนรูแบบ 
Ensemble จะทํางานไดดีบนเง่ือนไขที่วา โมเดลผูทํานายแตละตัวจะตองเรียนรูอยางเปนอิสระตอกันใหมาก
ที่สุด 
 

ผลการวิจัยและอภิปรายผลการวิจัย 

จากศึกษาวิจัยการจําแนกประเภทขาวดวยวิธีการเรียนรูดวยเคร่ืองโดยการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลที่ใช
ในการจําแนกประเภทขาว ดวยวธิีการสรางคุณลักษณะขอมูลระหวาง TFIDF และ BOW โดยโมเดลท่ีทําการเปรียบเทียบไดแก 
Multinomial NB, Complement NB, Logistic Regression, LinearSVC และ Random Forest  โดยแบงขอมูลในสัดสวน 
Test 20% ของขอมูลท้ังหมด โดยไดต้ังคาพารามิเตอรเปน default ซ่ึงผลจากการวิจัยแสดงอยูในรูปแบบ Classification 
Report ที่จะแสดงคาตาง ๆ ไดแก Accuracy, Precision,  Recall และ F1 score โดยผลของการทดลองจะแสดงดังตารางที่ 
5 

 

ตารางที่ 5 ผลลัพธจากการทดสอบของโมเดลระหวาง TFIDF และ BOW 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

จากตารางที่ 5  ผลการเปรียบเทียบระหวาง TFIDF และ BOW เห็นไดวาโมเดล Logistic Regression ที่ใชเทคนิค 
BOW มีคาประสิทธิภาพในการจําแนกประเภทขาวสูงที่สุดเมื่อดูจากคาเปอรเซ็นตของ Accuracy, Recall, Precision และ F1 
score ซ่ึงจะมีคาอยูที่ 82.48, 78.22, 80.46 และ 79.26 ตามลําดับ ในขณะท่ีเทคนิค TFIDF โมเดลท่ีมีคาสูงสุดคือ LinearSVC 
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ซ่ึงมีคาเปอรเซ็นตอยูที่ 82.20 ดังน้ันจึงสรุปผลงานวิจัยไดวาในภาพรวมคาประสิทธิภาพของแตละเทคนิค จะพบวา เทคนิค 
BOW มีประสิทธิภาพมากกวา TFIDF  ทําใหมีความแมนยําในการจําแนกประเภทดีที่สุดเม่ือเปรียบเทียบกัน  

จากผลลัพธการเปรียบเทียบของโมเดลท่ีใช TFIDF และ BOW พบวา โมเดลท่ีใช BOW มีคาประสิทธิภาพสูงกวา 
ดังน้ันจึงเลือก 3 โมเดลแรกของ BOW ที่มีคาประสิทธิสูง ไดแก Logistic Regression, LinearSVC และ Multinomial NB มา
ทําการเปรียบเทียบการใช Sampling Algorithm เพื่อแกไขขอมูลที่ไมสมดุล (Imbalance) ในแตละประเภทขาว โดยเทคนิค 
Sampling Algorithm ที่ใชไดแก Undersampling, SMOTE และ ADASYN โดยพารามิเตอรที่ใชของ SMOTE และ ADASYN  
คือ default สวน  Undersampling ต้ังพารามิเตอร n_sample =3000 ดังน้ันจึงทําการเปรียบเทียบคาประสิทธิภาพของท้ัง 
3 เทคนิค Sampling Algorithm และนํามาแยกประเภทขาวดวย 3 โมเดลที่เลือกไวท่ีใชเทคนิค BOW โดยผลของการทดลอง
จะมาจาก Test set 20 % ซ่ึงจะแสดงตารางที่ 6 

 

ตารางที่ 6 ผลลัพธจากการทดสอบของโมเดลระหวางดวยเทคนิค  Sampling Algorithm 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
จากผลลัพธตารางที่ 6 จะเห็นไดวา Sampling Algorithm ที่ใชเทคนิค SMOTE และใชโมเดล Logistic Regression 

มีคาประสิทธิภาพในการจาํแนกประเภทขาวสูงที่สุดเมื่อดูจากคาเปอรเซ็นตของ Accuracy, Recall, Precision และ F1 score 
ซ่ึงจะมีคาอยูที่ 80.69, 77.63, 77.04 และ 77.31 ตามลาํดับ  

ผลลัพธจากงานวิจัยไดวา Logistic Regression  ที่ใช BOW และ SMOTH มีคาประสิทธิภาพสูงที่สุดของของโมเดล
ทั้งหมด ซ่ึงจะสามารถอภปิรายไดวา ทําไมถึงเปนวิธีที่มีประสิทธิภาพดีที่สุดในงานวิจัย โดยจะทาํการพิจารณาไดจากดังตอไปน้ี 
ผลลัพธคา Accuracy, Recall, Precision และ F1 score ของโมเดล Logistic Regression ของประเภทขาวท้ัง 15 ประเภท 
ดังแสดงในรูปที ่4 
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รูปที่ 4 ผลลัพธของโมเดล Logistic Regression ของแตละประเภทขาว 

 
จากรูปที่ 4 จะเห็นคาผลลัพธตาง ๆของขาวแตละประเภทในโมเดล Logistic Regression โดยเร่ิมจากคา Support 

ซ่ึงคือจําวนตัวทดสอบหรือจํานวนขอมูล (Sample) ของขาวที่นาํมาใชประเมินทดสอบ ซ่ึงจากคาจะเห็นไดวา จาํวนตัวทดสอบ
ของขาวแตละประเภทอยูที่ 791 ถึง 6548 ตัวทดสอบ โดยประเภทขาวที่มีจํานวนตัวทดสอบเยอะสุดคือ ประเภทขาวที่ 9 หรือ 
HEALTHY LIVING และตํ่าสุดคือประเภทขาวท่ี 8 หรือ PARENTS ดังน้ันสัดสวนของ คา Support ในแตละประเภทยังมีความ
ไกลกันจึงสงผลอาจทําใหเกิดการเอนเอียง (Bias) และดูคา Precision และ Recall ควบคูกันในแตละประเภทขาว 

พิจารณาจากคา Precision หรือ ผลการจําแนกโดยจะดูวา Model จําแนกขาวแตละประเภทถูกตองก่ีเปอรเซ็นต 
โดยโมเดลมีการจําแนกประเภทขาวถูกตองที่สุดคือขาวประเภทที่ 9 หรือ HEALTHY LIVING ซ่ึงจําแนกถูกตองถึง 90% จาก
จํานวนตัวทดสอบทั้งหมด  6548 ตัวทดสอบ ทั้งน้ีประเภทขาวที่จําแนกไดถูกตองนอยสุดคือ ประเภทขาวที่ 5 หรือ SPORTS 
จําแนกถูกตองแค 66% สรุปไดวาโมเดล Logistic Regression ที่ทําการ BOW และ SMOTH สามารถจําแนกประเภทขาว 
HEALTHY LIVING ไดถูกตองที่สุด และพิจารณาจากคา Recall หรือการดูผลลัพธเทียบกับท่ีเปนของจริง (Actual) จะบอกไดที่
โมเดลจําแนกมาน้ันถูกตองก่ีเปอรเซ็นตเมื่อเทียบกับของจริง โดยโมเดลมีความแมนยําในการจําแนกขาวประเภทที่ 12 หรือ 
HOME & LIVING อยูถึง 90% เม่ือเทียบกับของจริง  
   เมื่อดูภาพรวมจากคา F1 score ซ่ึงเปนคาที่แสดงประสิทธิภาพ โดยการนํา Precision และ Recall มาคํานวณหา
คาเฉล่ียจะบอกไดวาโมเดล Logistic Regression สามารถจําแนกประเภทขาวแตละประเภทอยูในเกณฑดี ยกเวนขาวประเภท
ที ่5 หรือ SPORTS ที่มีคาตํ่าอยูที่ 65% โดยที่ F1 score ย่ิงมีคาสูงแสดงวาโมเดลมีประสิทธิภาพดี จากผลลัพธทั้งหมดจะแสดง
เปนกราฟก Confusion Matrix ไดในรูปที่ 5 
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รูปที่ 5 Confusion Matrix ของ Logistic Regression, BOW และ SMOTH ของแตละประเภทขาว 
 

โดยจากรูปที่ 5 จะเห็นไดวา Logistic Regression, BOW และ SMOTH มีความแมนยําในการตรวจจับขาวประเภท 
HEALTHY LIVING มากที่สุด ที่จํานวน 5728 จาก ตัวทดสอบ 6548 และประเภทขาว SPORTS มีการจําแนกผิดมากสุด โดย
ถูกจําแนกผิดเปนประเภทขาว FOOD & DRINK ถึง 202 ตัวทดสอบ โดยอาจมาจากการท่ีมีคํา ๆ หน่ึงสามารถอยูไดในหลาย
ประเภท 

 

สรุปผลการวิจัย 

 งานวิจัยน้ีเปนการศึกษาการจําแนกประเภทขาวดวยวิธีการเรียนรูดวยเคร่ือง โดยจากผลการวิจัยโมเดล Logistic 

Regression ที่ใชวิธีการสรางคุณลักษณะขอมูลใชดวย Bag-of-word และทําการแกขอมูลที่ไมสมดุลในแตประเภทขาวดวย

เทคนิค SMOTE เปนโมเดลท่ีมีประสิทธิภาพสูงสุดในการจําแนกประเภทขาวและสามารถจําแนกไดประเภทขาวไดถูกตองจาก

หัวขอขาวท่ีไมเคยมีการเรียนรูมากอน และจาก confusion matrix แสดงใหเห็นวามีความแมนยําในการตรวจจับขาวประเภท 

Healthy Living มากที่สุดคือ 89% แตมีประสิทธิภาพการตรวจจับขาวประเภท Sports คอนขางตํ่า โดยการทํา Bag-of-word 

และ SMOTE สามารถเพิ่มประสิทธิภาพในการจําแนกประเภทขาวของโมเดลได  

กิตติกรรมประกาศ 
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