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ระบบวินิจฉัยใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองแบบอัตโนมัติด้วยหลักการเรียนรู้ของเครื่อง 

วิชิต ไชยสุวรรณ1*, วีระ สอิ้ง2 

บทคัดย่อ 

งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อศึกษาวิธีการวิเคราะห์ความผิดปกติบนใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมอง โดยใช้เทคนิค

การเรียนรู้ของเครื่อง เพื่อรวบรวมข้อมูลรูปภาพความผิดปกติบนใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองจากแหล่งต่างๆ เพื่อ

วิเคราะห์ความผิดปกติบนใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลอืดสมอง โดยประกอบไปด้วย 3 วิธีหลักดังน้ี 1. Support Vector Machine 

(SVM)  2. K-Nearest Neighbor (KNN) 3. Decision Tree (DT) โดยใช้ชุดข้อมูลจาก Kaggle โดยแบ่งเป็นสองส่วนคือ 1. รูปภาพ

ใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองจ านวน 500 รูป 2. รูปภาพใบหน้าคนปกติจ านวน 500 รูป ผู้วิจัยสนใจที่จะใช้เทคนิคทั้ง 3 

แบบในการพัฒนาแบบจ าลองการเรียนรู้ของเครื่องซึ่งให้ค่า Train Accuracy เท่ากับ 81.5% 74.0% 72.5% Test Accuracy 

เท่ากับ 83.7% 83.4% และ 72.5% ตามล าดับ จากการเปรียบเทียบท้ัง 3 แบบ Support Vector Machine (SVM) มีประสิทธิภาพ

มากที่สุด 
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Automatic Diagnostic System for Facial Stroke based on Machine Learning  

Wichit Chaisuwan1*, Vera Sa-ing2 

Abstract 

The purpose of this research was to study a method for analyzing facial abnormalities in stroke patients 

by using machine learning techniques, to collect images of facial abnormalities of stroke patients from various 

sources to analyze facial abnormalities in stroke patients. It consists of 3 main methods as follows: 1. Support 

Vector Machine (SVM) 2. K-Nearest Neighbor (KNN) 3. Decision Tree (DT) using datasets from Kaggle which is 

divided into two parts: 1. 500 pictures of stroke patient’s face 2. 500 pictures of normal faces. The researcher 

was interested in using all three techniques to develop a machine learning model that show the yielded of 

Train Accuracy and Test Accuracy about 81.5% 74.0% 72.5% and 83.7%, 83.4%,72.5% respectively. Therefore, 

comparing the 3 of methods, Support Vector Machine (SVM) methods was the most efficient. 
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บทน า 

จากรายงานทางการแพทย์ในปัจจบุัน พบว่าผู้คนที่มีอายุระหว่าง 60-79 ปี จะมีความเสี่ยงสูงที่จะเป็นโรคหลอดเลือด

สมอง (Stroke) ซึ่งอาจจะท าให้เกดิความผดิปกติบนใบหน้าได้ โดยเกิดจากสาเหตุของกล้ามเนื้อบางสว่นบนใบหน้าท่ีเกิดอาการอ่อน

แรง จนท าให้ใบหน้าท้ังสองด้านไม่สมมาตรกัน  (Asymmetric face) ซึ่งกระบวนการตรวจสอบโรคหลอดเลือดสมองด้วยแพทย์นั้น

มีค่าใช้จ่ายที่สูง และยังมีโอกาสทีแ่พทย์จะวินิจฉัยคลาดเคลื่อน โดยสาเหตุอาจเกิดจากการให้ข้อมลูทีผ่ิดพลาดของผู้ป่วย ความ

เหนื่อยล้าของแพทย์ รวมถึงความเชี่ยวชาญของแพทย์ได ้

ปัจจุบันจึงมีการคดิค้นและพัฒนาอุปกรณ์ทางการแพทย์ เพื่อน ามาใช้ช่วยเหลือในการวินิจฉัยโรคหลอดเลือดสมอง ให้

สามารถช่วยเหลือแพทย์ในการวินจิฉัยได้แบบอตัโนมตัิ (Automatic medical diagnosis) ซึ่งเป็นการน าเทคโนโลยีของการ

มองเห็นของคอมพิวเตอร์ (Computer Vision) และการเรียนรู้ของคอมพิวเตอร์ (Machine Vision) มาใช้เพื่อช่วยเหลือในการ

วิเคราะหค์วามผิดปกติของใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมอง ซึ่งใช้วิธีการทางการประมวลผลภาพ (Image Processing) มาใช้ใน

การเก็บข้อมูล เพื่อน าไปใช้ในการพัฒนาให้คอมพิวเตอร์เกดิการเรียนรู้ไดด้้วยตนเองของคอมพิวเตอร์ (Machine learning) เพื่อให้

มีความสามารถในการช่วยเหลือแพทย์ในการวินิจฉัยได้อย่างอัตโนมตัิ มากไปกว่านั้นยังมคีวามถูกต้องแม่นย ามากขึ้น รวมถึง

สามารถน ามาพัฒนาโปรแกรมในการวิเคราะห์ความผิดปกติของใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองใน ท่ีให้ผลลัพธ์ของความถูกต้อง

ที่สูงด้วยการวิเคราะห์ใบหน้าในรปูแบบสองมิต ิ

ดังนั้นงานวิจัยนี้จึงได้น าเสนอการพัฒนา ระบบวิเคราะห์ใบหน้าผู้ปว่ยโรคหลอดเลือดสมองในรูปแบบสองมิติ ท่ีพัฒนาด้วย

พื้นฐานของการเรียนรู้ของเครื่อง ท่ีมีความถูกต้องของการท านายความผิดปกติที่มีความนา่เชื่อถือได้ และอาจจะมีความสามารถ

ช่วยเหลือแพทย์ในการวินิจฉัยไดร้วดเร็วและถูกต้องมากขึ้น รวมถึงช่วยก าจัดความเอนเอียงส่วนตัวในการวินิจฉัย และสามารถลด

ระยะเวลาในการวินิจฉัย รวมถึงอาจจะช่วยลดค่าใช้จ่ายในการวินิจฉัยโรคได้อีกด้วย โดยระบบท่ีจะพฒันาขึ้นน้ีจะสามารถวิเคราะห์

ความผิดปกติของใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองได้อย่างอัตโนมตัิอีกด้วย 

 

วิธีด าเนินการ 

1 การรวบรวมข้อมูล (Data Acquisition) 

ใช้ข้อมูลรูปภาพท้ังหมดจาก Kaggle โดยแบ่งเป็น 2 ส่วนดังนี ้

1.1 ใช้ข้อมูลรูปภาพใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองจาก Kaggle  

(https://www.kaggle.com/kaitavmehta/facial-droop-and-facial-paralysis-image) 

1.2 ใช้ข้อมูลรูปภาพใบหน้าคนปกติจาก Kaggle  
(https://www.kaggle.com/astraszab/facial-expression-dataset-image-folders-fer2013?select=data) 
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2 การคัดกรองข้อมูล (Data Filtering) 

- คัดเลือกรูปภาพที่มีใบหน้าตรงและเห็นหน้าชัดเจน 

- จัดกลุ่มของรูปภาพตามอาการทีแ่สดงออกใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองเป็นดังนี้  ลืมตา หลับตา หลับตาแน่น ยักคิ้ว

ท าท่าปากจู๋ เป่าลมไว้ท่ีแก้ม ยิ้มเบา ๆ ยิ้มกว้าง ๆ ยิ้มให้เห็นฟัน  

1.3 การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) 

ข้อมูลรูปภาพที่ไดม้ามีทั้งภาพสีและขาวด าจึงจ าเป็นต้องท าการแปลงให้อยู่ในรูปแบบเดียวกัน จึงท าการปรับให้เป็นขาวด า

ทั้งหมด 

 

ตัวอย่างรูปภาพใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองและคนปกต ิ

 

3.4 การสร้างแบบจ าลอง (Modeling) 

3.4.1 Support Vector Machine (SVM) เป็นอัลกอริทึมท่ีใช้จ าแนกข้อมูลโดยใช้หลักการหาสัมประสิทธ์ิของสมการเพื่อสร้าง

เส้นแบ่งกลุ่มของข้อมลูที่เป็นเส้นตรงท่ีดีที่สุดขึ้นมา เพื่อแบ่งกลุ่มของข้อมูลออกจากกัน 

3.4.2 K-Nearest Neighbor (KNN) เป็นวิธีการแบ่งคลาสส าหรับใช้จัดหมวดหมู่ข้อมลูใช้หลักการเปรยีบเทียบข้อมูลทีส่นใจกับ

ข้อมูลอื่นว่ามีความคล้ายคลึงมากน้อยเพียงใดหากข้อมูลที่ก าลังสนใจนั้นอยู่ใกล้ข้อมูลใดมากที่สุดระบบจะให้ค าตอบเป็นเหมือน

ค าตอบของข้อมูลที่อยู่ใกล้ทีส่ดุ 

3.4.3 Decision Tree (DT) เป็น model แบบ rule-based คือ สรา้งกฎ if-else จากค่าของแต่ละ feature โดยไม่มี

สมการมาก ากับความสัมพันธ์ระหว่าง feature & target  
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3.5 การประเมินผล (Evaluation) 

Model Train Accuracy Test Accuracy 
Support Vector Machine (SVM) 81.5 % 83.7 % 
K-Nearest Neighbor (KNN) 74.0 % 82.4 % 
Decision Tree (DT) 72.5 % 72.5 % 

เปรียบเทยีบผลการทดลองของแต่ละ Model 

จากผลลัพธ์ของ Train และ Test สรุปเบื้องต้นได้ว่าหลักการที่เหมาะสมกับการท านาย ภาพใบหน้าผูป้่วยโรคหลอดเลือด
สมองและคนปกติ คือ Support Vector Machine หรือ SVM 

 

ผลการวิจัยและอภิปรายผลการวิจัย 

แบ่งข้อมูลส าหรับการฝึกฝน และทดสอบ (Data Split)ข้อมูลที่ใช้ส าหรับการฝึกฝน (Training Data) และข้อมูลที่ใช้

ส าหรับการทดสอบ (Testing Data) ในอัตราส่วน 80:20 

500 Images Train 80% Test 20% 
Smile Abnormal 400 100 
Smile Normal 400 100 
Total 800 200 

 

การพัฒนาแบบจ าลองเชิงท านายภาพใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองและคนปกติ ด้วยข้อมลู Train จ านวน 800 ภาพ โดยการ

สร้างด้วยหลักการดังต่อไปนี ้

1. Support Vector Machine (SVM) 

2. K-Nearest Neighbor (KNN) 

3. Decision Tree (DT) 
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การพัฒนาแบบจ าลองเชิงท านายภาพใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองและคนปกติ ด้วยข้อมลู Train จ านวน 800 ภาพ

โดยการสรา้งด้วยหลักการดังต่อไปนี้ 

Model Accuracy 
Support Vector Machine (SVM) 81.5 % 
K-Nearest Neighbor (KNN) 74.0 % 
Decision Tree (DT) 72.5 % 

 

การทดสอบแบบจ าลองเชิงท านายที่สร้างขึ้นภาพใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองและคนปกติ ด้วยข้อมูล Test จ านวน 

200 ภาพ 

 

พบว่า SVM และ K-NN จะมีประสิทธิภาพในการท านายท่ีใกลเ้คียงกัน และมากกว่า DT การพัฒนาแบบจ าลองเชิง
ท านายภาพใบหน้าผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมองและคนปกติ ด้วยข้อมูล Train จ านวน 800 ภาพ และ Test จ านวน 200 ภาพ 

Model Train Accuracy Test Accuracy 
Support Vector Machine (SVM) 81.5 % 83.7 % 
K-Nearest Neighbor (KNN) 74.0 % 82.4 % 

Decision Tree (DT) 72.5 % 72.5 % 
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จากผลลัพธ์ของ Train และ Test สรุปเบื้องต้นได้ว่าหลักการที่เหมาะสมกับการท านาย ภาพใบหน้าผูป้่วยโรคหลอดเลือด
สมองและคนปกติ คือ Support Vector Machine หรือ SVM 

สรุปผลการวิจัย 

 งานวิจัยนี้เป็นการศึกษาหลักการวิเคราะห์ความผิดปกติบนใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมอง และพัฒนาระบบ

อัตโนมัติในการจ าแนกข้อมูลความผิดปกติบนใบหน้าของผู้ป่วยโรคหลอดเลือดสมอง โดยศึกษา 2 วิธีดังนี้ 1) Support Vector 

Machine (SVM) เป็นการใช้หลักการหาสัมประสิทธิ์ของสมการเพื่อสร้างเส้นแบ่งกลุ่มของข้อมูลที่เป็นเส้นตรงที่ดีที่สุดขึ้นมาเพื่อ

แบ่งกลุ่มของข้อมูลออกจากกัน 2) K-Nearest Neighbor (KNN) เป็นวิธีการแบ่งกลุ่มของผู้มูลโดยใช้การเปรียบเทียบความสนใจกับ

ข้อมูลอื่นที่อยู่ใกล้ชิดมูลใดมากที่สุด 3) Decision Tree (DT) เป็น model แบบ rule-based สร้างกฎ if-else จากค่าของแต่ละ 

feature ผลการทดลองพบว่าวิธีการที่ 1) 1) Support Vector Machine (SVM) มีประสิทธิภาพดีที่สุดโดยมีค่า Accuracy ทั้ง 

Train และ Test มากที่สุด งานวิจัยในอนาคต ผู้วิจัยจะศึกษาเทคนิควิธีการเรียนของเครื่อง ประเภทการจัดกลุ่มของข้อมูลแบบอ่ืนๆ 

ที่สามารถน ามาสร้างตัวแบบเพื่อใช้ในการแบ่งกลุ่มให้มีประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน 
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